Aula 12 - O Processo de Analise de Dados
(Data Analytics)

Ola! Seja muito bem-vindo(a) a Aula 12 do nosso Curso de Big Data e Analytics. Sei que o dia pode ter sido longo,
mas prepare-se para uma jornada fascinante que transformara sua forma de ver o mundo dos dados. Aqui, vocé
nao apenas aprendera conceitos, mas desenvolvera uma mentalidade analitica que é ouro no mercado de trabalho
e um diferencial em qualquer avaliagao.

Nesta aula, desvendaremos o coracdo do Big Data: o Processo de Analise de Dados, ou Data Analytics. E como
montar um quebra-cabeca gigante, onde cada peca — da definicao do problema a comunicacao dos resultados — &
crucial para formar a imagem completa e tomar decisdes inteligentes. Ao final, vocé sera capaz de identificar as
etapas essenciais, reconhecer os desafios e aplicar as melhores praticas para extrair valor de qualquer conjunto
de dados.

Definir o Objetivo Dialogo Constante GPS da Analise
Transformar necessidades Entender as dores e objetivos Saber o destino exato antes de
vagas em questdes analiticas das areas de negdcio ligar o motor

especificas

Imagine que vocé é um detetive. Antes de sair correndo atras de pistas, qual € a primeira coisa que vocé faz?
Exatamente: entender o crime, quem € a vitima, o que se sabe até agora. No mundo dos dados, a légica € a
mesma. Muitos profissionais, ansiosos por mergulhar em planilhas e algoritmos, pulam a etapa mais fundamental:
definir o problema de negocio e formular as perguntas certas. Sem isso, vocé pode ter a melhor ferramenta do
mundo, mas estara resolvendo o problema errado ou, pior, nenhum problema.

[ Curiosidade Estratégica: As perguntas devem ser claras, mensuraveis, alcancaveis, relevantes e com
prazo definido (critérios SMART). Elas guiarado a coleta de dados, a escolha das ferramentas e a
interpretacao dos resultados.

A arte de formular perguntas é o que diferencia um bom analista de um excelente. Nao se trata apenas de
curiosidade, mas de curiosidade estratégica. Uma pergunta mal formulada pode levar a uma analise dispendiosa e
inutil, enquanto uma pergunta bem elaborada pavimenta o caminho para insights valiosos e a¢gdes concretas.



Perguntas Acionaveis: O Segredo do
Sucesso

Exemplo Pratico

Uma empresa de e-commerce percebeu uma queda nas vendas. A primeira reacao pode ser: "Precisamos de mais
marketing!".

Mas um analista experiente faria perguntas como:

e A queda é geral ou em produtos especificos?
e Em qual etapa do funil de vendas os clientes estao desistindo?

e Ha alguma correlacao com o tipo de dispositivo usado?

E crucial que as perguntas sejam acionaveis. Ou seja, a resposta deve levar a uma decisdo ou a uma acéo. Se a
pergunta for "Qual a cor favorita dos nossos clientes?", e a empresa nao tem como mudar a cor de seus produtos
ou embalagens, a resposta, por mais interessante que seja, nao gera valor de negodcio imediato. O foco deve ser
sempre em como os insights gerados podem impulsionar o crescimento, otimizar processos ou reduzir custos.

g 3¢

Pergunta Tradicional Pergunta com IA/ML

"Quem vai comprar?" "Quais sao os 10% de clientes com maior
probabilidade de churn nos préximos 30 dias?"

A integracado com as tendéncias atuais é evidente aqui. Com a Inteligéncia Artificial e o Machine Learning, a
formulacao de perguntas pode ser ainda mais sofisticada, permitindo que os modelos de |IA sejam treinados para
responder a questdes de negocio complexas, transformando dados brutos em previsdes e recomendacdes
estratégicas.



Coleta e Limpeza de Dados: A Etapa Mais

Critica

60% a 80% do tempo e gasto

aqui

Depois de saber exatamente o que procurar, o proximo passo € reunir as pistas. E aqui, a realidade é que a maioria
das pistas ndo vem limpa e organizada como em um filme. A Coleta e Limpeza de Dados (Data Cleaning) ¢, sem

duvida, a etapa mais demorada e, muitas vezes, a mais frustrante, mas também a mais critica de todo o processo

de analise. E como um chef de cozinha que precisa selecionar os melhores ingredientes e lava-los cuidadosamente

antes de comecar a cozinhar.

Dados Baguncados Trabalho Minucioso
Vém de diversas fontes em Padronizar formatos,
formatos variados, com erros preencher valores ausentes,
de digitacao, valores ausentes, remover duplicatas, corrigir
duplicatas e inconsisténcias erros e lidar com outliers

unreliable."

Base para Insights

Dados limpos sao a fundacao
para insights precisos e
decisdes confiaveis

"Tentar analisar dados 'sujos' € como tentar construir uma casa em um terreno instavel: o resultado serd fragil e



Desafios da Limpeza de Dados

Exemplo Real

Analisando dados de vendas de uma grande rede de varejo:

e Preco: "R$ 1.200,00" vs "1200" vs "mil e duzentos"
e Clientes: Mesmo nome e endereco, mas IDs diferentes

e Resultado: Analises imprecisas sem padronizacao

Tendéncias 2025

ANN . O

G Processamento em (Q) Edge Computing C@] Governanca e
Tempo Real Processamento e limpeza Privacidade
Dados coletados de fluxos antes mesmo que os dados Garantir conformidade com
continuos de sensores, loT e cheguem a um repositério LGPD/GDPR, anonimizagao
interacdes online exigem central e protecao de dados
limpeza "em voo" sensiveis

() Importante: A limpeza pode envolver a anonimizagao ou pseudonimizacao de informacdes sensiveis,
garantindo que a analise nao viole direitos fundamentais.



Analise Exploratoria de Dados (EDA):
Descobrindo os Primeiros Insights

Com os dados limpos e organizados, € hora de calcar as luvas e comecar a "conversar" com eles. A Analise
Exploratoria de Dados (EDA) é a fase onde vocé se torna um detetive de verdade, buscando padrdes, anomalias,
relacdes e caracteristicas interessantes que os dados podem revelar.

01 02

Entender a Estrutura Identificar Variaveis

Compreender como os dados estao organizados e suas  Descobrir quais variaveis sao mais importantes para a

caracteristicas basicas analise

03 04

Detectar Outliers Testar Hipoteses

Encontrar valores atipicos que podem distorcer os Validar suposicoes iniciais sobre os dados

resultados

Ferramentas Principais Objetivo

e Visualizacoes: Graficos, histogramas, box plots, Nao se trata de provar algo, mas de explorar, levantar
mapas de calor perguntas e guiar as proximas etapas da analise.

o Estatisticas Descritivas: Média, mediana, desvio
padrao, correlacao



EDA na Pratica: Processo Iterativo

Visualizar Pensar
Criar graficos e visualizacdes dos E o Analisar padrdes e formular
dados P\\ hipéteses
Repetir @ Questionar
Visualizar novamente com novos FQ;P Fazer novas perguntas baseadas
angulos nas descobertas

A EDA é um processo iterativo. Vocé visualiza, pensa, faz uma nova pergunta, visualiza novamente. E uma danca
entre a intuicdo humana e o poder dos dados. Por exemplo, ao analisar dados de trafego de um site, vocé pode
notar um pico incomum em um determinado dia. Isso pode levar a uma investigacao mais profunda: houve alguma
campanha de marketing naquele dia? Um evento noticioso relevante? Um problema técnico?

Integracao com IA em 2025

Ferramentas de EDA automatizadas, impulsionadas por IA, podem rapidamente identificar padrées complexos,
sugerir visualizacdes relevantes e até mesmo apontar anomalias que um olho humano poderia perder em grandes
volumes de dados. Isso acelera o processo e permite que o analista se concentre mais na interpretacao e menos
na codificacdo manual das visualizacdes.

[ Ponte para a Modelagem: A EDA ajuda a identificar quais varidveis sdo mais relevantes, quais precisam
de transformacdes e quais podem ser descartadas, preparando o terreno para a construcao de modelos
robustos.



Modelagem e Analise: Construindo o Motor

dos Insights

Depois de explorar os dados e entender suas caracteristicas, € hora de ir além da descricao e comecar a prever ou
explicar. A etapa de Modelagem e Analise € onde construimos o "motor" que transformara os dados em insights

acionaveis.

Prever Vendas Futuras

Modelos de regressao para projetar receitas

Identificar Fraudes

Deteccao de padrdes anormais em transacoes

Etapas do Processo de Modelagem

Selecao de Variaveis

Escolher os recursos mais relevantes para o modelo

Escolha do Algoritmo

Definir qual técnica de ML é mais adequada

Treinamento

Ensinar o modelo com dados historicos

Validacao

Classificar Clientes

Segmentacao em grupos com caracteristicas
similares

Recomendar Produtos

Sistemas de recomendacao personalizados

Testar com dados novos para garantir generalizagcao

Otimizacao

Ajustar parametros para melhor performance



Modelagem na Pratica: Exemplo Real

Sistema de Recomendacao

Contexto: Servico de streaming de video

1. Coletar historico de visualizacao dos usuarios

2. Limpar e organizar dados de filmes/séries

3. Realizar EDA para entender padrées de consumo
4. Treinar algoritmo de ML (filtragem colaborativa)
5

Sugerir novos conteudos personalizados

Resultado: Aumento do engajamento e satisfacao do usuario

Integracao com IA e Machine Learning

Algoritmos avancados de IA e ML, como redes neurais profundas, arvores de decisdo e maquinas de vetores de
suporte, sao as ferramentas que permitem extrair valor de grandes volumes de dados de maneiras que a analise
tradicional ndo conseguiria. Eles sao capazes de identificar relacdes nao lineares e padroes complexos que seriam
invisiveis a olho nu ou a métodos estatisticos mais simples.

D Etica e Governanca: Um modelo pode ser tecnicamente preciso, mas se ele perpetuar vieses existentes
nos dados (discriminar grupos minoritarios em decisdes de crédito ou contratacao), ele pode causar
danos significativos. E essencial auditar os modelos e garantir que suas aplicacdes sejam justas e éticas.



Comunicacao dos Resultados: Contando a
Historia dos Dados

De que adianta o insight mais

brilhante se voce hao conseguir
transmiti-lo?

Vocé definiu o problema, limpou os dados, explorou-o0s e construiu um modelo poderoso. Agora, o que fazer com
tudo isso? A etapa final, e talvez a mais subestimada, é a Comunicacdo dos Resultados. E como um detetive que
resolveu o crime, mas nao consegue explicar ao juiz quem € o culpado e quais sao as provas.

Qual é a descoberta? O que isso significa? O que devemos fazer?
Apresente o insight principal Explique o impacto para o Forneca recomendacdes
de forma clara e direta negocio ou para o publico acionaveis e especificas
Elementos de uma Boa Comunicacao Evite
e Contexto do problema e Jargobes técnicos desnecessarios
e Insights principais de forma concisa e Planilhas com milhares de linhas
o Visualizacdes eficazes e faceis de entender e Graficos confusos ou sobrecarregados
e Recomendacgobes claras e acionaveis e Foco excessivo em detalhes técnicos

e Linguagem adaptada ao publico



Comunicacao Eficaz: Dashboards e
Storytelling

Um exemplo classico de boa comunicacao é um dashboard de vendas. Em vez de apresentar uma planilha com
milhares de linhas, um dashboard bem projetado pode mostrar, em um unico painel visual, as vendas por regiao, os
produtos mais vendidos, a performance em relacao a meta e as tendéncias ao longo do tempo. Isso permite que
um gerente de vendas identifique rapidamente onde focar seus esforcos ou onde ha um problema.

Privacidade Protegida Transparéncia Integridade
Garantir que dados sensiveis nao Ser claro sobre limitacées da analise A informacao precisa ser tao
sejam expostos nas apresentacoes e suposicoes feitas importante quanto sua apresentacao

Tendéncias 2025: Comunicacao Dinamica

Dashboards em tempo real, alimentados por Processamento em Tempo Real e Edge Computing, permitem que os
tomadores de decisao vejam o pulso do negdcio a cada instante. Além disso, a Inteligéncia Artificial pode auxiliar
na geracao de relatérios automatizados e na identificacao dos insights mais relevantes para destacar,
personalizando a comunicacao para diferentes stakeholders.

"A capacidade de contar uma historia convincente com dados é uma habilidade que transcende a técnica e se
torna uma arte estratégica."




O Processo de Analise de Dados: Uma Visao
Integrada

Até agora, exploramos cada etapa do processo de analise de dados como pecas individuais de um grande quebra-
cabeca. Mas a verdadeira magia acontece quando entendemos como elas se conectam e formam um ciclo
continuo de aprendizado e melhoria.

Coletar e Limpar

Definir Objetivo tf Reunir equipamentos e limpar o
caminho
O tesouro a ser encontrado %
Explorar (EDA)
Mapear o terreno e identificar
pontos de interesse
Comunicar @
Compartilhar descobertas com o o Modelar
mundo Al Construir ferramentas para extrair
o tesouro

Cada etapa alimenta a proxima, e insights de uma fase podem levar a revisdes em fases anteriores. Por exemplo,
durante a EDA, vocé pode descobrir que faltam dados cruciais, exigindo um retorno a etapa de coleta. Ou, ao
modelar, pode perceber que a definicao inicial do problema nao era especifica o suficiente, levando a uma
reformulacao das perguntas. E um ciclo virtuoso de refinamento.

() Agilidade e Adaptacao: O mundo dos dados nao é estatico; novas fontes surgem, necessidades mudam e
tecnologias evoluem. Um processo eficaz é flexivel o suficiente para incorporar essas mudancas.



Integracao das Tendéencias 2025

@ Inteligéncia Artificial e ML

Nao sao apenas ferramentas de modelagem,
mas permeiam todo o processo, desde a
formulacao de perguntas até a comunicacao
automatizada de insights

& Edge Computing

Permite processamento préoximo a fonte de
dados, reduzindo laténcia e melhorando a
velocidade de decisao

@ Processamento em Tempo Real

J

Desafia a nocao de andlise lenta, exigindo que
coleta, limpeza e modelagem ocorram em
milissegundos

Governanga e Etica

Nao é uma etapa isolada, mas um principio
aplicado em cada fase do processo analitico

A incorporacao das tendéncias de 2025 nao é um mero adendo, mas uma transformacao fundamental. E, claro, a

Governanca, Etica e Privacidade de Dados ndo é uma etapa isolada, mas um principio que deve ser aplicado em

cada fase. Desde a concepcao do projeto (o que podemos e devemos coletar?), passando pela manipulacao dos
dados (como protegemos a privacidade?) até a apresentacao dos resultados (como garantimos que os insights sao

justos e nao discriminatorios?).

"Entender o processo como um todo é o que permite aos profissionais de dados nao apenas executar tarefas,
mas também liderar projetos, inovar e criar valor real para as organizacdes."



Quadro Comparativo: Fases do Processo de
Analise de Dados

Para solidificar o entendimento das etapas que acabamos de explorar, veja um resumo conciso de cada uma e seu
foco principal. Este quadro pode ser util para revisar e fixar os conceitos.

Conceito

Definicao do
Problema

Coleta e Limpeza
de Dados

Analise
Exploratoria
(EDA)

Modelagem e
Analise

Comunicacao dos

Resultados

Ambito/Foco Principal

Entender a necessidade
de negocio e formular
questoes

Adquirir e preparar
dados para analise

Descobrir padroes e
insights iniciais

Construir modelos para
prever ou explicar

Apresentar insights de
forma clara e acionavel

Base/Origem

Estratégia de
Negdcio,
Objetivos
Organizacionais

Fontes de Dados,
Qualidade de
Dados

Estatistica
Descritiva,
Visualizacao de
Dados

Estatistica
Inferencial,
Machine Learning

Storytelling,
Visualizacao de
Dados, Negocios

Exemplo Pratico

"Por que a taxa de abandono de
carrinho aumentou?"

Unificar formatos de data, remover
duplicatas de clientes

Grafico de vendas por regiao,
identificando picos e quedas

Modelo que prevé quais clientes
Sa0 mais propensos a comprar um
produto

Dashboard interativo mostrando o
impacto de uma campanha de
marketing

() Este quadro serve como um guia rapido, mas lembre-se que a profundidade de cada etapa é o que

realmente gera valor. A transicao entre elas é fluida e, muitas vezes, iterativa, permitindo ajustes e
refinamentos ao longo do caminho.



Desafios e Oportunidades no Processo de
Analise de Dados

O caminho da analise de dados nao é isento de obstaculos, mas cada desafio € uma oportunidade para inovar e
aprimorar.

Qualidade dos Dados

Desafio: Dados incompletos, inconsistentes ou imprecisos podem levar a insights errados e decisdes
N0 desastrosas.

Oportunidade: Investimento em ferramentas de governanca e processos robustos de limpeza,
criando uma cultura que valorize a precisao.

Complexidade e Volume

ﬁ Desafio: Terabytes e petabytes de informacdes, muitas vezes nao estruturadas, exigem
S infraestruturas avancadas.

Oportunidade: Extrair valor de fontes antes inexploradas (textos, imagens, videos) usando IA e ML.

Escassez de Profissionais

% Desafio: Demanda crescente por analistas, cientistas de dados e engenheiros de ML qualificados.

Oportunidade: Enorme chance de se destacar combinando conhecimento técnico com habilidades
de comunicacao e pensamento critico.



Mais Desafios e Oportunidades

Etica e Privacidade Velocidade da Mudanca

Desafio: Crescente preocupacao publica e regulatéria Desafio: Novas ferramentas, algoritmos e abordagens
com o uso de dados pessoais surgem constantemente

Oportunidade: Empresas que demonstrarem Oportunidade: Inovacdes disruptivas permitem
compromisso solido com governanga e uso ético responder a eventos em tempo real e personalizar
construirdo confianca e reputacao, indo além da experiéncias em escala sem precedentes

conformidade legal

"Em resumo, o processo de analise de dados € um campo dinamico, cheio de complexidades, mas com
recompensas imensas para aqueles que dominam suas etapas e abracam as inovacoées."

E uma jornada que exige curiosidade, rigor técnico e uma visdo estratégica, transformando dados brutos em
inteligéncia acionavel.



A Importancia da Ilteracao e da Melhoria
Continua

Um erro comum é ver o processo de analise de dados como uma linha reta, com um comeco e um fim definidos.
Na realidade, ele € um ciclo continuo de aprendizado e refinamento. Cada insight gerado, cada modelo
implementado e cada decisao tomada com base nos dados deve ser monitorado e avaliado. Os resultados dessa
avaliacao, por sua vez, alimentam novas perguntas, novas coletas de dados e novos ciclos de analise.

&Y -

Implementar Monitorar

Colocar o modelo ou insight em producao Acompanhar performance e resultados
£y o

Avaliar Refinar

Medir impacto e identificar melhorias Ajustar e otimizar continuamente

Pense em um aplicativo de navegacao. Ele nao apenas te da a rota; ele monitora o trafego em tempo real, aprende
com os padrdes de congestionamento e sugere rotas alternativas se as condicées mudarem. Da mesma forma, um
modelo de Machine Learning, uma vez implementado, precisa ser monitorado para garantir que sua performance
nao degrade com o tempo (fendmeno conhecido como "drift do modelo") e que ele continue a ser relevante para o
negocio.

[ Mentalidade de Melhoria Continua: Permite que as organizacdes se adaptem rapidamente as mudancas
do mercado, otimizem suas operacdes e mantenham uma vantagem competitiva.



Tecnologias que Aceleram a Iteracao

Plataformas de Nuvem Ferramentas de Ciclo de Feedback
Escalabilidade e flexibilidade Automacao Rapido

para testar hipoteses Treinar e implantar modelos em Responder com agilidade as
rapidamente horas, nao semanas necessidades do negdcio

A capacidade de iterar rapidamente € amplificada pelas tecnologias modernas. Com plataformas de nuvem e
ferramentas de automacao, € possivel testar novas hipoteses, treinar modelos e implantar solugcdes em questao de
horas ou dias, em vez de semanas ou meses. Isso acelera o ciclo de feedback e permite que as equipes de dados
respondam com agilidade as necessidades do negocio.

Papel da Governanca Transparéncia

A Governanca de Dados desempenha um papel A transparéncia sobre como 0os modelos sao avaliados
crucial, garantindo que os dados usados para e ajustados também é fundamental para construir
monitorar e refinar os modelos sejam tao confidveis confianga entre os usuarios e stakeholders.

quanto os dados usados para construi-los.

"O processo de analise de dados é uma jornada, ndo um destino. E uma disciplina que exige curiosidade
incessante, rigor técnico e uma paixao por transformar informacdes em inteligéncia acionavel."




O Analista de Dados como Arquiteto de
Solucoes

Ao longo desta aula, vocé viu que o processo de analise de dados € muito mais do que apenas aplicar ferramentas.
E uma disciplina que exige uma combinacao Unica de habilidades técnicas, pensamento critico e uma profunda
compreensao do negoécio. O analista de dados, nesse contexto, atua como um verdadeiro arquiteto de solucoes,
projetando o caminho desde a pergunta inicial até a decisao final.

Explora
Questiona é&@
O’?
joy
o Constroi
Co
Traduz =
Comunica

Ele ndo apenas executa, mas também questiona, explora, constréi e comunica. E a pessoa que traduz a linguagem
do negocio para a linguagem dos dados e vice-versa, preenchendo a lacuna entre a estratégia e a execucao. Essa
capacidade de transitar entre diferentes dominios é o que torna o profissional de dados tao valioso e procurado no
mercado atual.

Funcao Estratégica em 2025

Com as tendéncias de 2025, essa funcao se torna ainda mais estratégica. O analista de dados precisa entender
como a Inteligéncia Artificial e o Machine Learning podem ser alavancados para resolver problemas complexos,
como o Processamento em Tempo Real e Edge Computing impacta a arquitetura de dados e como a Governanca,
Etica e Privacidade de Dados molda cada decisdo. E um papel de lideranca e inovacao.



Visao Holistica do Arquiteto de Dados

Como um Arquiteto de Edificios Como um Analista de Dados
e Desenha as paredes e Projeta a solucao analitica

e Considera a fundacao e Considera a qualidade dos dados

e Pensa na estrutura e Garante robustez dos modelos

e Planeja a funcionalidade e Assegura clareza da comunicacao

e Cuida da estética e Mantém aderéncia aos principios éticos
e Garante conformidade com codigos e Cumpre regulamentacoes

Essa visao holistica € o que permite que os projetos de dados gerem valor sustentavel, em vez de serem apenas
exercicios técnicos isolados. E a diferenca entre construir um modelo que funciona em laboratério e construir uma
solucao que transforma o negécio.

"Ao dominar o processo de analise de dados, vocé nao esta apenas adquirindo um conjunto de habilidades;
vocé esta desenvolvendo uma mentalidade que o capacitara a enfrentar desafios complexos em qualquer
setor."

Vocé se torna um agente de mudanca, capaz de extrair inteligéncia do caos de informacdes e guiar decisdes
estratégicas.



Sintese da Aula 12: O Processo de Analise de
Dados

Recapitulando Nossa Jornada

Chegamos ao fim de nossa jornada pela Aula 12, onde desvendamos o intrincado, mas fascinante, Processo de
Analise de Dados. Vimos que ele ndo é uma sequéncia linear de passos, mas um ciclo iterativo e dinamico,
essencial para transformar dados brutos em inteligéncia acionavel.

01 02 03

Definicao do Problema Coleta e Limpeza Analise Exploratoria (EDA)
Formulacao de perguntas que A etapa mais critica para a qualidade Descoberta de padrées e anomalias
direcionam todo o esforco analitico dos insights através de visualizacoes

04 05

Modelagem e Analise Comunicacao dos Resultados

Construcao do "motor" que prevé e explica fenbmenos  Transformacao de numeros em historias convincentes e
acionaveis

() Em pratica: Lembre-se que cada projeto de dados comeca com uma pergunta clara. Dedique tempo a
limpeza dos dados, pois ela € a base de tudo. Use visualizacdes para entender seus dados antes de
modelar. E, acima de tudo, aprenda a contar a historia que seus dados revelam de forma simples e
impactante.



Autoavaliacao
1. Questoes Objetivas

— ) —————

Etapa Mais Critica Perguntas Acionaveis

Qual das etapas do Processo de Analise de Dados Ao formular perguntas de negdcio, qual

€ considerada a mais critica e consome a maior caracteristica € fundamental para garantir que a
parte do tempo dos analistas? analise gere valor real?

e a) Definicdo do problema de negécio

a) Serem complexas e envolverem muitos dados

e b) Andlise Exploratoria de Dados (EDA) e b) Serem acionaveis, ou seja, levarem a uma
e c) Coleta e Limpeza de Dados (Data Cleaning) decisdo ou agao
« d) Comunicacao dos resultados e ) Serem genéricas para abranger diversas

possibilidades

e d) Serem focadas apenas em aspectos técnicos
do Machine Learning

. | s . SE——

Objetivo da EDA Governanca e Etica
Durante a Analise Exploratoria de Dados (EDA), qual A incorporacdo de Governanca, Etica e Privacidade
€ o principal objetivo? de Dados no processo de analise € mais relevante

i 2
« a) Construir o modelo preditivo final em qual(is) etapa(s)?

e b) Identificar e corrigir erros de digitacdo nos * a) Apenas na Coleta de Dados
dados e b) Apenas na Comunicacao dos Resultados

e ) Entender a estrutura dos dados, identificar e c) Em todas as etapas, desde a definicao do
padrdes e anomalias problema até a comunicacao

o d) Apresentar os resultados finais para a e d) Somente na Modelagem, para evitar vieses
diretoria nos algoritmos

2. Questao Discursiva

[ Explique, com suas palavras: Por que a comunicacao dos resultados é uma etapa tao crucial no processo
de analise de dados, mesmo apos todo o trabalho técnico ter sido realizado?



Gabarito e Proximos Passos

Gabarito
Resposta: C Resposta: B Resposta: C Resposta: C
Coleta e Limpeza de Serem acionaveis, ou seja, Entender a estrutura dos Em todas as etapas, desde
Dados (Data Cleaning) levarem a uma decisao ou  dados, identificar padrdes a definicao do problema

acao e anomalias até a comunicacao

Resposta Sugerida para a Questao Discursiva

A comunicacao dos resultados é crucial porque, por mais sofisticada que seja a analise, seu valor so se
concretiza quando os insights sdo compreendidos e utilizados pelos tomadores de decisdo. Sem uma
comunicacao clara e convincente, o trabalho técnico pode ser desperdicado, pois as informacdes nao se
transformam em acdes estratégicas. E a ponte entre o mundo dos dados e o mundo dos negdécios,
transformando numeros em uma narrativa que impulsiona a mudanca.

Conexao com a Proxima Aula

Na Aula 13 - Tipos de Analise de Dados, aprofundaremos ainda mais, explorando as diferentes categorias de
analise (descritiva, diagndstica, preditiva e prescritiva) e como cada uma se encaixa no processo que acabamos de
aprender, permitindo-nos extrair diferentes tipos de valor dos dados.

Recursos Adicionais

e Livro "Storytelling with Data" de Cole Nussbaumer Knaflic: Essencial para aprimorar a comunicacao visual de
dados

e Artigos sobre MLOps (Machine Learning Operations): Para entender a governanca e o ciclo de vida de
modelos de ML em producao

e Documentacao da LGPD (Lei Geral de Protecao de Dados): Para aprofundar conhecimentos em ética e
privacidade de dados no contexto brasileiro

[ NOTA IMPORTANTE: As informacodes regulatérias/legais/técnicas desta aula estdo atualizadas até 2025.
Consulte sempre fontes oficiais para verificar alteracoes.



